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RESUMO

Neste trabalho, propbe-se o emprego da técnica de
Andlise de Resolugdes Multiplas para detectar e
localizar disturbios agregados as formas de ondas de
tensdo. Além da deteccdo e localizagdo, os disturbios
sdo classificados segundo sua natureza, utilizando-se
um método baseado em limiar, bem como por uma
segunda alternativa, pelo emprego de Redes Neurais
Artificiais (RNAs). Os valores amostrados referem-se
as tensdes de um sistema elétrico de distribuicao real
simulado pela aplicacdo do software ATP (Alternative
Transients Program). Os software Matlab e
NeuralWorks sdo também utilizados respectivamente
para as aplicagdes da Transformada Wavelet e RNAs
propostas. Como aplicagéo pratica, um software para a
andlise da Qualidade da Energia fornecida esta sendo
implementando e extensamente testado, com
resultados promissores.

PALAVRAS-CHAVE: Sistemas Elétricos de Poténcia,
Qualidade da Energia, Transformada Wavelet, Redes
Neurais Artificiais.

1.0 - INTRODUGAO

As situagbes transitorias em sistemas de poténcia, as
quais freqlentemente apresentam um consideravel
efeito sobre a operagdo normal de um sistema, sdo
comuns e, na pratica, podem ser ocasionadas por
descargas atmosféricas, correntes de magnetizacdo
dos transformadores, faltas sustentadas, correntes de
partida de grandes motores, ou ainda pelos efeitos
capacitivos e de chaveamento em linhas de
transmissdo. A analise e o entendimento destes
transitorios associados as condigbes anormais tém
sempre auxiliado na mitigacdo e retificagcdo dos

mesmos. Estes fendmenos s&do relacionados a
Qualidade da Energia (QE) e devem ser detectados,
localizados e classificados em um curto periodo de
tempo. A utilizacdo da Transformada Wavelet (TW)
para a detecgdo, localizagcdo e classificagdo de
problemas de QE fornece informagdes em ambos os
dominios, tempo e freqiiéncia, através da Analise de
Resolugbes Mudltiplas (ARM). Assim, ¢é possivel
localizar disturbios no tempo e dizer qual o seu nivel de
freqliéncia. Estas informagdes serdo também de
fundamental importancia para a classificagdo das
anormalidades, uma vez que é possivel identificar
caracteristicas unicas dos diferentes disturbios através
de dados provenientes dos diferentes niveis de
resolugéo fornecidos na ARM.

Do crescente numero de trabalhos relacionados a TW,
destacamos inicialmente Santoso et alii (1), cuja idéia
basica do trabalho esta na decomposi¢do de um dado
sinal distorcido em outros sinais que representam uma
versao atenuada do sinal original. J& com Angrisani et
alii (2), os mesmos combinam o uso da Transformada
Continua de Wavelet (TCW) com a reconstrugdo do
sinal por meio da Transformada Wavelet de Tempo
Discreto (TWTD). Huang et alii (3) mostram que
caracteristicas de disturbios ndo estacionarios foram
melhor monitorados por Wavelet e em Gaouda et alii
(4) encontramos uma técnica que relaciona a energia
do sinal distorcido com a energia de cada componente
da expansdo em multiresolugcdo e seus coeficientes
Wavelet. A TCW é apresentada como um método
mais seguro para a deteccdo e medigdo de
afundamentos de tensdo, flickers e transitérios por
Poisson et alii (5). Zheng et alii (6) fazem a modelagem
de componentes do sistema tais como resistor, indutor
e capacitor no dominio da TWTD. Ja Poisson et alii (7)
apresentam um método que possibilita uma
classificacdo precisa de eventos transitérios e as
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caracteristicas destes eventos séo facilmente extraidas
de seu plano tempo-freqiiéncia. Novamente, Santoso
et alii (8) apresentam um trabalho que traz a unido da
Transformada de Fourier (TF) com a TW.

Este trabalho propée o emprego da técnica ARM para
detectar e localizar o disturbio agregado as formas de
ondas de tensdo analisadas. Além da detecgdo e
localizagdo, os disturbios sdo classificados segundo
sua natureza, utilizando-se um método baseado em
limiar, bem como por técnicas de inteligéncia artificial,
como Redes Neurais Artificiais (RNAs). As grandezas
analisadas referem-se a valores amostrados de
tensbes de um sistema elétrico real, cujos dados foram
fornecidos pela CPFL- Companhia Paulista de Forca e
Luz e simulados pela aplicagdo do software ATP —
Alternative Transients Program (9). Os software
Matlabll (10) e o NeuralWorks (11) também sao
utilizados para as respectivas aplicagcbes da TW e
RNAs propostas. Como aplicagdo pratica, visando os
interesses do setor energético atual, um software para
a analise da QE fornecida por um dado sistema elétrico
estd sendo implementando e extensamente testado,
com resultados iniciais bastante promissores.

2.0 — ANALISE DE RESOLUCOES MULTIPLAS

A técnica de Anadlise de Resolugbes Multiplas (ARM)
permite a decomposicdo de um dado sinal em
diferentes niveis de resolugdo, fornecendo importantes
informagdes no dominio do tempo e da freqtiéncia. Por
esta técnica, o sinal analisado € primeiramente
decomposto em dois outros sinais, uma versao
detalhada e outra atenuada, através de filtros passa
alta (h1) e passa baixa (h0) que sado representados
matematicamente por fungbes Wavelets e fungdes
escala, respectivamente (Figura 1). Como o sinal
atenuado — proveniente do filiro passa baixa — é
novamente decomposto, resultando em dois novos
sinais detalhados e atenuados, em niveis de freqliiéncia
diferentes, estes fornecem informagbes diretas,
relativas ao sinal original, no dominio da freqliéncia e
do tempo (Gomes & Velho, 12).

As Figuras 1 e 2 ilustram a técnica descrita, tendo-se
na primeira a representagdo do processo de filtragem
que € acompanhado também de um operador
downsampling, o qual reduz a quantidade de

informagdes a ser processada. A segunda ilustra as
respectivas decomposi¢des do sinal. A Figura 2 - (a)
representa a versdo aproximada do sinal, e os detalhes
da decomposicédo séo apresentados na Figura 2 — (b),
(c) e (d).

detalhe 3 (d3)

aproximacio (A3

FIGURA 1 - PROCESSO DE DECOMPOSICAO DE
UM SINAL ATRAVES DE FILTRAGEM.

Neste trabalho utiliza-se como wavelet mae a familia
das Daubechies, mais precisamente a daubechies de
ordem 4, ou db4. Conforme mostrado em Arruda et alii

(13) e também em muitos artigos desta area, esta
wavelet mae é bastante adequada para decomposigéo
dos disturbios mencionados.
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FIGURA 2 - REPRESENTACAO DE UM SINAL SOB
ARM. APROXIMACAO A3 (A), DETALHE
1 (B), DETALHE 2 (C) E DETALHE 3 (D).

3.0 — UMA VISAO GERAL DO TRABALHO

Antes de caracterizarmos os fendmenos analisados e
apresentarmos os resultados obtidos, cabe visualizar o
trabalho como um todo.

Pela aplicaggo da TW, podemos constantemente
monitorar o sistema, através dos seus valores
amostrados de tensées, a uma freqiéncia de 7,68 kHz.
Tal valor foi respeitado devido a frequéncia de
amostragem usualmente empregada pelos
instrumentos de medigdo e obtengdo de dados, como
por exemplo, o BMI (Basic Measuring Instrument)
Model 7100, que apresenta um valor em torno de 7,7
kHz. Com uma janela de dados mével, a ferramenta
podera, com um alto indice de preciséo, detectar uma
descontinuidade nos sinais, contendo a janela de
dados 64 amostras de pré e 64 amostras de pos-
fendbmeno, ou seja, com meio ciclo de pré e meio ciclo
de pos fendmeno em analise. A Figura 3 ilustra uma
das possiveis situagbes, onde, claramente pode-se
verificar a presenga de uma descontinuidade do sinal
em analise a 0,0487s. O primeiro grafico representa a
janela do sinal em andlise e o segundo a primeira
decomposigdo do mesmo pela ARM.

Inicialmente, a idéia & monitorar constantemente as
trés fases de tensbes e, tdo logo seja caracterizado
uma descontinuidade nos sinais, ativar, de forma
independente, um Modulo Completo (MC) que ira
permitir o armazenamento de até 10 ciclos pos-
fendbmeno, para a completa andlise dos sinais pela TW
e, em paralelo, um Maédulo Inteligente (M), que ira
classificar entre os cinco fendbmenos caracterizados
(afundamento e elevagéo de tensao, interrupgéo, ruido
e oscilagdo transitoria), dispondo de técnicas de
inteligéncia artificial, neste caso em especifico, RNAs.
Entende-se por completa analise, a determinagao
exata dos instantes de insercdo e extingdo dos
fendbmenos sobre o sistema, caracterizagdo dos
componentes de freqliéncia e magnitudes presentes
nos sinais e a resposta do sistema frente ao disturbio
com a consequente classificacdo dos mesmos. Este
MC ¢ totalmente baseado na ARM e Analise



Quantitativa do Limiar (AQL) nos diferentes niveis de
decomposi¢cdo dos sinais em questdo. Tanto o MC
como o Ml com as suas respectivas analises seréao
oportunamente comentados.
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FIGURA 3 — O INiCIO DE UM DISTURBIO CARAC-
TERIZADO COMO UMA INTERRUPCAO
E ACUSADO PELA TW.
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4.0 — O SISTEMA ELETRICO EM ANALISE

As grandezas analisadas referem-se a valores
amostrados de tensdes de um sistema elétrico real,
cujos dados foram fornecidos pela CPFL- Companhia
Paulista de Forga e Luz e simulados pela aplicagdo do
software ATP (Figura 4).

Na figura, o transformador da
(Subestacao138/13,8 KV), os transformadores de
distribuigdo 3 e 13 (Trafo Distr. 3 e 13) e o
transformador particular 4 (Trafo Part. 4), que
aparecem destacados, foram modelados
considerando-se suas curvas de saturagdo. O modelo
das cargas do lado secundario destes trafos seguem
caracteristicas especificas que denotam situagdes
reais de carga. Ja os transformadores particulares 1, 2
e 3 (Trafo Part. 1, 2 e 3) foram modelados sem
considerar as respectivas curvas de saturagdo dos
transformadores. Logo, as cargas foram referidas ao
primario com uma parcela RL em paralelo com um
capacitor para a devida corregdo do fator de poténcia
originalmente de 0,75 e posteriormente corrigido para
0,92. Os demais transformadores de distribuicdo foram
modelados somente como cargas RL referidas ao
primario, considerando-se um fator de poténcia geral
de 0,9538. Os demais foram somente representados
por suas cargas equivalentes, cujo ponto de conexao
com o sistema é indicado na figura. Cabe ainda
destacar que tanto os transformadores de distribuicdo
quanto os particulares apresentam ligagbes delta-
estrela, com resisténcia de aterramento de zero ohm.
Além destes, trés bancos de capacitores (um de 1200
kVAr e dois de 600 kVAr cada) estédo instalados ao
longo do sistema (BC 1, 2 e 3). O alimentador principal
é constituido por cabo nu CA-477 MCM em estrutura
aérea convencional, e seus trechos sédo representados
por elementos RL acoplados.

subestagao

Deve ser ressaltado que a modelagem deste sistema
de distribuicdo primaria faz parte de uma situagéo real

encontrada junto a CPFL e que a mesma, na medida
do possivel, apresenta grande semelhanga com o
encontrado na pratica. Inumeras consideragdes
praticas foram adotadas até a obtengdo e teste do
mesmo, em um trabalho conjunto entre as partes
interessadas. Destaca-se que tal sistema ja fez parte
de um estudo apresentado no XV SENDI (Seminario
Nacional de Distribuicdo de Energia Elétrica).
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FIGURA 4 — DIAGRAMA DO SISTEMA ELETRICO DE
DISTLRIBUICAO ANALISADO

5.0 — ETAPAS NA ANALISE

Para uma melhor compreensdo e definicdo dos
principais termos empregados que se referem ao
assunto delineado, apresentam-se a seguir o0s
fendmenos caracterizados e analisados no decorrer
deste trabalho (Dugan et alii, 13).

Afundamento de tensdo: Dependendo da localizagéo
da falta e das condigbes do sistema, a falta pode
causar um decréscimo temporario de 10-90% no valor
eficaz da tensdo do sistema, permanecendo este
disturbio por um periodo de meio ciclo até 1 min.
Elevagao de tensdo: Outro disturbio que pode ser
caracterizado por um aumento da tensdo eficaz do
sistema ( aumento entre 10-80% da tensdo, com
duragdo de meio ciclo a 1 min) e que freqlientemente
ocorre nas fases sas de um circuito trifasico, quando
ocorre um curto circuito em uma Unica fase.
Interrupcdo: Uma interrupgdo ocorre quando o
fornecimento de tens&o ou corrente de carga decresce
para um valor menor do que 0,1 pu, por um periodo de
tempo que néo excede 1 min.

Ruido: Com respeito aos ruidos, estes podem ser
definidos como sinais elétricos ndo desejaveis com um
conteudo do espectro abaixo de 200 kHz, superposto a
tenséo e corrente do sistema de energia. Geralmente a
amplitude tipica é menor que 1% da tenséo
fundamental.

Oscilagdo transitéria: E uma suUbita alteragdo nao
desejavel da condicdo de regime permanente da
tensao, corrente ou ambas, onde as mesmas incluem
valores de polaridade positivas ou negativas. E
caracterizada pelo seu contetdo espectral (freqiiéncia
predominante), duracdo e magnitude da tenséo.

5.1 Andlise quantitativa do limiar

O método da Andlise Quantitativa do Limiar (AQL), no
Moédulo Completo (MC), baseia-se na capacidade da
ARM em extrair caracteristicas diferenciadas entre os
fendbmenos relacionados a QE. Tal diferenciagcdo é
caracterizada pela forma como, usualmente, os



detalhes obtidos pela ARM comportam-se na analise
de um dado disturbio.

A Figura 5 apresenta a primeira decomposi¢cdo da ARM
(db4) para um sinal em regime permanente, seguido
dos disturbios de afundamento de tenséo, elevagao de
tenséo, ruido, chaveamento de capacitores, bem como
a decomposicdo de um sinal com interrupcdo no
fornecimento de energia. Pode ser observado que o
comportamento do primeiro detalhe de decomposicéo
nitidamente diferencia os fendmenos, exceto para os
disturbios de afundamento e elevagdo de tenséo,
sendo que O mesmo ocorre para a interrupgao
apresentada. Em fungdo das diferencas, a AQL é
explorada para a classificacdo dos fenémenos no
primeiro detalhe de decomposi¢do, com respeito aos
disturbios ocasionados pelo ruido e chaveamento de
capacitores. Ja para o caso de diferenciagdo entre os
fendbmenos de afundamento, elevagdo de tensdo e
interrupgdo momentanea, emprega-se o sétimo detalhe

de decomposicdo, como sera posteriormente
elucidado.
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FIGURA 5 — PRIMEIRO DETALHE PARA O REGIME
PERMANENTE E OS DISTURBIOS EM
ESTUDO: (A) REGIME PERMANENTE,
(B) AFUNDAMENTO E (C) ELEVACAO
DE TENSAO, (D) RUIDOS, (E) OSCILA-
COES TRANSITORIAS E (F) INTERRUP-
CAO MOMENTANEA.

No algoritmo da AQL implementado, como ilustrado
pelo fluxograma na Figura 6, um dado sinal de entrada
é apresentado e decomposto pela ARM. Nesta etapa
sao armazenados os detalhes 1, 2, 3, 4 e 7, bem como
a quinta versao da aproximagéao do sinal. Inicialmente &
calculada a diferenga (diff) entre os niveis de energia
do sétimo detalhe do sinal de entrada e de um sinal em
regime permanente tomado como referéncia. Tal
detalhe contém informagdes diretas do componente de
freqUéncia de 60 Hz. Sendo assim, variagdes neste
nivel de detalhe indicam a presencga de fenémenos de
nivel de freqliéncia similar ao nivel de freqliiéncia do
sinal fundamental, ou seja, afundamentos e elevagdes
de tenséo ou interrupgdes momentaneas.
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Uma vez que variagdes no nivel de energia do sétimo
detalhe séo detectadas, o algoritmo utiliza informagdes
no terceiro nivel de detalhe de forma a estimar os
instantes de inicio e fim do disturbio. Em seguida, a
versdo da quinta aproximagdo € usada para estimar a
amplitude do disturbio. Tal versdo da aproximagao &
utilizada por conter, por completo, a componente
fundamental, tendo sido extraidas componentes de
altas freqiéncias que poderiam apresentar estimativas
errbneas.

Um outro ramo de analise do algoritmo AQL se
desenvolve para o caso em que a diferenga diff ndo
mostra variagbes capazes de indicar a presenca de
disturbios de afundamento ou de elevagdo de tenséo.
Neste caso, o algoritmo AQL utiliza informagdes do
primeiro detalhe para a classificagdo dos disturbios de
oscilagbes transitorias, ruidos e do sinal em regime
permanente. Tal diferenciagdo € obtida estipulando-se
limiares que caracterizam os picos apresentados nos
detalhes para cada disturbio, sendo que este considera
também a forma como os picos aparecem, como por
exemplo, a diminuigdo da amplitude dos picos em se
tratando de oscilagdes transitorias. Inicialmente o maior
pico de um detalhe do sinal de entrada é comparado a
um limiar caracteristico de oscilagdes transitérias e,
para uma resposta positiva, o algoritmo afirma a
presenga deste disturbio. Caso contrario, tal pico é
comparado a picos caracteristicos de ruidos, afirmando
Ou nao a presencga deste.

Seguindo a metodologia acima apresentada, efetuou-
se de forma automatizada a classificagdo dos
disturbios pertencentes a um conjunto de teste formado
por 30 diferentes situagdes. Destas, 8 situacdes
referem-se a afundamentos e 6 a elevagdes de tenséo,
4 a interrupgdes, 8 a ruidos e 4 a oscilagdo transitoria.
O algoritmo apresentou um indice de 100% de acerto
para todos os casos, como pode ser observado na
Tabela 1. Além do conjunto de teste, foram também
analisadas 42 novas situagdes que corresponderdo ao
conjunto de treinamento a ser empregado no Médulo
Inteligente (MI), que sera apresentado a seguir (item
5.2). Cabe adiantar que estas diferentes situagdes
caracterizam 8 situagdes de afundamentos de 0,1 a 0,9
pu, 8 de elevagdes de 0,1 a 0,8 pu, 8 de interrupgdes



momentaneas, 10 de ruidos (freqiiéncia de 0,8 a 1,2
kHz) e 8 de oscilagdes transitorias, devido ao
chaveamento de bancos de capacitores sobre o
sistema (Figura 4). Todos os fendbmenos foram
caracterizados tomando-se como angulos de
incidéncia/insergao 0 e 90°.

Nos casos analisados, a estimagdo da duragédo dos
disturbios de afundamento, elevagdo de tensdo e
interrupgdo momentanea apresentou um nivel de
acerto expressivo, com erro médio de 5,5%, para todos
os casos testados. Na quarta coluna da Tabela 1,
apresenta-se o Erro Médio na Estimacdo da Duragao
dos Disturbios (EMEDD). Cabe explicar que o erro foi
calculado considerando-se a diferenga entre o Valor
Estimado e o Valor Referencial dividindo-a pelo Valor
Referencial.  Afirma-se também que o erro
proporcionado para cada fendmeno apresenta um valor
maximo e constante, que por sua vez sera tanto menor
quanto maior a duragao do disturbio.

Ressalta-se também que, considerando todos os casos
analisados, o algoritmo apresentou um erro médio de
+4% na estimagdo da amplitude dos disturbios de
afundamento e elevagdo de tensao, juntamente com os
casos de interrupgdo momentanea.

TABELA 1 — RESULTADOS OBTIDOS COM A
APLICACAO DA AQL PARA UM O CONJUNTO DE
TESTE FORMULADO

Fenémeno | Nimero de | indice de |5.2 EME
casos Acertos % | DD

%

Afundamento 8 100% +4.2

Elevagéo 6 100% 6.9

Interrupgao 4 100% +4.9
Ruido 8 100% -
Osc. Trans. 4 100% -

5.2 A classificacdo dos fendmenos por RNAs

Conforme explicitado no item 3, apdés a detecgido de
uma descontinuidade ou uma situagao anormal sobre o
sistema, acusada pela TW, o MI é ativado para buscar
a classificagdo do ocorrido.

Este Ml é composto por uma RNA independente
associada a cada fase de tensdo do sinal em analise.
Cada RNA apresenta 40 unidades na sua camada de
entrada, as quais correspondem a 20 amostras de pré
e 20 amostras de pés caracterizagdo do fendmeno, a
uma freqiiéncia de amostragem de 2,4 kHz. A RNA
apresenta somente 5 unidades de processamento na
sua camada intermediaria e uma camada de saida com
3 unidades (RNA 40 - 5 — 3). Como destacado, o
software NeuralWorks foi empregado com o objetivo
de se obter as matrizes de pesos fixas que
caracterizem as condigbes de operagdes sobre o
sistema elétrico. Utilizou-se do algoritmo
supervisionado “Norm-Cum-Delta Learning Rule”, uma
variacdo do algoritmo de retropropagacdo, o qual é
imune as alteragcdes do tamanho da época (numero de
padrdes aleatérios pertencentes ao conjunto de
treinamento apresentados a arquitetura a cada
iteracdo). Como uma alternativa para a fungdo de
transferéncia sigmoidal, a fungdo de transferéncia

tangente hiperbdlica foi utilizada. Durante a fase de
treinamento, utilizaram-se valores de taxas de
aprendizagem distintas para as unidades da camada
intermediaria e de saida compreendidas entre 0,4 a
0,01, com valores de momento situados entre 0,2 a
0,001. Todo o trabalho foi executado sobre um Pentium
Il = 333 MHz. As saidas desejadas/esperadas para
caracterizar cada fendbmeno sao observadas na Tabela
2. Esperam-se valores préximos ou iguais a 0 (zero) e
1 (um) para caracterizar as situagdes.

TABELA 2 — VALORES ESPERADOS PELO MI PARA
CARACTERIZAR OS FENOMENOS DELINEADOS

Fenémeno Saida 1 Saida2 |5.3 Saida
3
Afundamento 0 0 1
Elevacao 0 1 0
Interrupgao 0 1 1
Ruido 1 0 0
Osc. Trans. 1 0 1

O conjunto de treinamento, conforme ja apresentado,
foi gerado considerando-se 42 padrdes onde os
mesmos caracterizam 8 situagdes para cada fendmeno
de afundamento e elevagdo de tensdo, interrupgéo
momentanea, oscilagao transitéria e, 10 situagdes de
ruidos sobre o sistema. Todos os fenébmenos foram
caracterizados tomando-se como angulos de
incidéncial/inser¢do 0 e 900. Para validar o proposto
pelo MI, 30 novas e diferentes situagbes de teste foram
geradas e apresentadas ao mesmo. Do exposto,
afirmamos que o MI apresentou um indice de 100% de
acerto para todas as situagdes conforme apresentado
na Tabela 3.

6.0 — CONCLUSOES

Neste trabalho, abordou-se o emprego da técnica de
Andlise de Resolugbes Multiplas (ARM) para detectar,
localizar e classificar o disturbio agregado as formas de
ondas de tensdo. Além do exposto, os fendmenos
delineados também foram classificados segundo a sua
natureza, utilizando-se de uma arquitetura de Rede
Neural Artificial (RNA).

TABELA 3 - RESULTADOS OBTIDOS COM A
APLICACAO DA RNA PARA UM O CONJUNTO DE
TESTE FORMULADO

Fendmeno | Numero de | Indice de
casos Acertos %
Afundamento 8 100%
Elevagao 6 100%
Interrupcéo 4 100%
Ruido 8 100%
Osc. Trans. 4 100%

O emprego da RNA vém validar os resultados
observados na Andlise Quantitativa do Limiar (AQL) no
que diz respeito a classificagdo dos fenébmenos. Como
justificado, os médulos MC (Médulo Completo - AQL) e
MI (Médulo Inteligente - RNA) desempenharéo suas
fungbes em paralelo. Em primeira instancia, com
apenas meio ciclo de pds fendbmeno, teremos a




deteccdo do disturbio (ARM) e a classificagdo do
mesmo (MI). Assim, as medidas preventivas ou
paliativas ao ocorrido poderdo ser tomadas. O MC
podera entdo analisar o sinal como um todo e relatar
os instantes de inser¢cdo e extingdo, além da
classificacdo do fendmeno sobre o sistema (tempo de
andlise pos fenémeno: 10 ciclos). Pelos resultados
observados, com respeito a classificagdo, ambas as
abordagens apresentaram um indice de 100% de
acertos. Novos e mais aprofundados estudos estdo
sendo realizados para aprimorar, tanto o algoritmo,
ainda em fase de implementagdo, como a saida e
analise dos resultados desejados.

Basicamente, grande parte dos fendmenos/disturbios
relacionados aos assuntos delineados ja foram
estudados, mas, por mais amplas que tenham sido
estas novas situagdes, especificas caracteristicas
ainda devem ser incluidas e trabalhadas no sentido de
se alcangar uma implementagao pratica e confiavel ao
que foi proposto.
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